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Kutu 4.3
Turkiye’de Blylime Tahminlerine MIDAS Yaklasimi

TUIK tarafindan yayimlanan milli gelir verileri ceyreklik frekansta aciklanirken, basta sanayi
Uretimi olmak Uzere bircok kisa donemli is istatistigi aylik frekansta takip edilebilmekte, kredi
gelismeleri haftalik, kurlar ise gtinlik olarak izlenebilmektedir. Klasik uygulamada, farkli
frekanstaki verileri tahminlerde kullanabilmek icin ylksek frekansh veri, distk frekansli verinin
frekansina dontsturtlmektedir (6rnegin aylik frekansta agiklanan sanayi tretiminin ceyreklik
ortalamasi alinarak ceyreklik frekansta aciklanan GSYiH ile iliskilendirilmektedir). Modern
uygulamada 6ne ¢ikan ve iktisadi faaliyetin tahmininde (6zellikle angori-nowcast modellerinde)
kullanilan yontemlerden biri olan Mixed Data Sampling (MIDAS) yaklasimi ise her verinin kendi
frekansinda kullanilmasina ve tahminlerin en distk frekansli verilerin agiklanma takvimine gore
gincellenebilmesine imkan vermektedir (Anesti vd., 2017). Bu kutuda, MIDAS yaklasimiyla
Turkiye’de GSYiH blyimesi tahminleri ele alinmakta ve cesitli modellerin performansi
degerlendirilmektedir.

MIDAS yoéntemine iliskin teknik gosterim 1 numarali denklemde sunulmustur. y; yillik, aylik veya
haftalik bir veri olarak distndlebilir. x{* ise y,’den m kere daha yiksek frekansta gézlenen bir
veri olmaktadir. Ornegin, y, milli gelir gibi ceyreklik frekansta agiklanan bir veri ve x{™* sanayi
Uretimi gibi aylik frekansta acgiklanan bir veri ise bir ceyrekte Ug kez aylik veri aciklandigindan m=3
olacaktir. Yuksek frekansl gostergenin, x{", gecikmeli verilerinin de kullanildigi durumda bagimsiz
degisken sayisi artmaktadir. Bu durum katsayi tahminlerindeki belirsizligi 6nemli 6l¢lide
artirabilmektedir. MIDAS yonteminde ise katsayilar polinomlar kullanilarak hesaplanabilmektedir.
Boylece, ilgili polinomun gerektirdigi sinirli sayida parametre tahmin edilerek ¢ok fazla sayida
katsayl bu parametrelerin bir fonksiyonu olarak elde edilebilmektedir. y,,, ifadesinde “h” tahmin
ufkunu gostermektedir.
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MIDAS yontemi ile bagimli ve bagimsiz degiskenlerin kendi frekanslarinda kullanilarak analiz
yapilabilmesi, veri akisina gére tahmin gincelleme bakimindan édnemli bir esneklik saglamaktadir.
Yonteme iliskin uygulamalarin kapsami bu konuda daha somut bir fikir verebilecektir. Bu
cercevede bakildiginda bazi drnekler su sekilde siralanabilir:

i Gunltk olarak aciklanan finansal verileri kullanarak ¢eyreklik frekanstaki biyime
tahminlerinin glincellenmesi (Aprigliano ve digerleri, 2017).

ii. Yil geneli blyUmesi icin aylik veri akisina gore kiresel blylime tahminlerinin
glincellenmesi (Ferrara ve Marsilli, 2014).

iii. Gunluk olarak enflasyon tahminlerinin glincellenmesi (Marsilli, 2017).

iv. Borsadaki haftalik oynakhgin giinlik veriler ile tahmini (Alper ve digerleri, 2012).

GSYiH tahminlerine iliskin analiz kapsaminda bu kutuda iki uygulama sunulmaktadir. ilk olarak,
ceyrekten ceyrege GSYiH biiyiimesi icin Gretim, anket, kredi, vergi ve satis verilerinden secilen
gostergeler kullanilarak elde edilen tahminlerin performansi incelenmektedir (Tablo 1). Kredi
verileri haftalik olarak yayimlanmakla birlikte tahminlerde reel kredi verileri kullanildigindan tim
aciklayici degiskenler aylik frekansta kullanilmistir.

Bu 24 verinin Ucli kombinasyonlarindan elde edilen 2024 adet model degerlendirmeye alinmistir.
Ornegin, bir modelde sanayi Gretimi, PMI ve konut kredileri kullanilirken bir diger modelde sanayi
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Uretimi, PMI ve otomobil satislari kullaniimaktadir. Her bir gdstergenin tahmin performansi
bireysel olarak degerlendirilebilecegi gibi ayni modelde Ucten fazla degisken de
kullanilabilecektir. Modelde kullanilan bilgi seti ile modelin karmasikligi arasindaki denge
gozetilerek Ug¢ degiskenli modeller tzerinde calisiimistir.

Tablo 1: Ceyrekten Ceyrege GSYiH Bilyiimesi Tahmininde Kullanilan Veri Seti*

SUE- Toplam sanayi IYA- Son (i¢ ay ihracat siparisleri VERGI- ithalde alinan KDV

SUE- ihracat payi <20 IYA- Son (i¢ ay ic piyasa siparisleri KREDI- Toplam (KEA)
SUE- ihracat payl >20 ; <40 PMI- Genel KREDI- Toplam firma (KEA)

SUE- ihracat payi >40 PMI- Uretim KREDI- Toplam tiiketici

IYA- Son (i¢ ay Uretim PMI- Yeni siparisler KREDI- Konut

IYA- Kayitli siparisler PMI- Yeni ihracat siparisleri TASIT- Otomobil satislari
IYA- Gelecek (¢ ay tretim VERGI- Toplam reel vergi gelirleri TASIT- Hafif ticari arag satislari

IYA- KKO VERGI- Dahilde alinan reel KDV ELEK- Elektrik Gretimi

f“ Deé@ken[erin basindaki biyuk harfle ygznlan ifadeler ilgili degiskenin ait oldugu veril grubunu géstermektedir. SUE: Sanayi Uretim Endeksi,
IYA: TCMB Iktisadi Yonelim Anketi, KKO: Imalat Sanayi Kapasite Kullanim Orani, PMI: Imalat Sanayi Satin Alma Yoneticileri Endeksi.

Ug degiskenli tahmin modelleri 2014 yili ilk ceyregi ile 2018 yili ilk ceyregi arasinda GSYiH
blyUmesini tahmin etme performanslarina gore siralanarak en iyi 10 model belirlenmistir.
Tahmin performansi degerlendirilirken tahmin yapilan andaki bilgi seti dikkate alinmistir. Bu
cercevede, tahmin edilmek istenen ceyregin ikinci ve tclincl ayi ile ceyrek bittikten sonraki
birinci ve ikinci aylarin ortasi itibariyla ulasilabilecek veriler kullanilarak tahminler
olusturulmustur. Ornegin, Subat 2018’de Ocak ayina iliskin anket gdstergeleri bilgi setinde yer
alirken sanayi Uretimi icin Aralik 2017 dénemine ait veriler mevcut olacaktir. Katsayr tahminleri
her bir tahmin adiminda giincellenmistir.

Grafik 1.a’dan baslayan dortli panelde veri akisina gore dort ayri donem icin elde edilen en iyi 10
modelin tahminlerinin ortalamasi ile birlikte en yiksek ve en diistk tahminlerin aralig da
sunulmaktadir. Sonuclar, veri akisiyla 6zellikle 2014-2016 dénemi icin tahmin hatalarinin
azaldigina isaret etmektedir. 2017 yilindan itibaren ise tahmin hatalarinin artmasi dikkat
cekmektedir.

Grafik 1.a: GSYIH Biiyiimesi ve Tahminler* (Ceyrekten Grafik 1.b: GSYiH Biiylimesi ve Tahminler* (Ceyrekten
Ceyrege Degisim, %) Ceyrege Degisim, %)
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Grafik 1.c: GSYiH Biyiimesi ve Tahminler* (Ceyrekten Grafik 1.d: GSYiH Biiylimesi ve Tahminler* (Ceyrekten
Ceyrege Degisim, %) Ceyrege Degisim, %)
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* Grafiklerde tarali alanlar en iyi 10 modelin en yiiksek ve en dustk tahminlerine iliskin araligl gostermektedir.

MIDAS yonteminin farkli frekanstaki verileri bir arada islemeye imkan vermesi, yil geneli
blylmesi icin de veri akisina gore mekanik olarak glincellenebilen tahminler Gretebilmeyi
saglamaktadir (Glnay, 2018). Bu dogrultuda, bu kutudaki ikinci uygulama olarak yil geneli
blytmesinin tahminine iliskin bulgular sunulmaktadir. 2017 yilinda biytmeye iliskin beklentilerin
gelisimi dikkate alindiginda bu konunun énemi daha acik goriilebilmektedir. Ornegin, 2017 yili
buytumesine iliskin TCMB Beklenti Anketi’yle derlenen tahminler yil boyunca yikselse de, Aralik
ayinda ortalama beklentinin, gerceklesmenin belirgin sekilde altinda kaldigi gorilmektedir
(Grafik 2). Uluslararasi kuruluslarin yil icinde yayimladiklari tahminler de yil sonuna gelindiginde
dahi gerek birbirlerinden gerekse gerceklesmelerden oldukca ayrisabilmektedir (Grafik 3). Yil
sonuna dogru tahminlerde kullanilabilecek 6nemli miktarda veri birikmesine ragmen tahmin
hatalarinin yiksek kalmasi, tahminlerde yargisalligin énemli rol oynayabildigini
disundlrmektedir.

Grafik 2: 2017 Yili GSYIH Biiyiimesi i¢in Beklenti Grafik 3: 2017 Yili GSYIH Bitylimesi icin Uluslararasi
Anketi Tahminleri* Kurulus Tahminleri
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* Tarali alan en dustk ve en yiksek tahminlerin araligini
gostermektedir.

Veri akisini etkin sekilde tahminlere entegre etmenin faydasini gérebilmek icin yil geneli GSYiH
blylimesi, aydan aya sanayi Gretimi bilyiimesi ve ceyrekten ceyrege GSYiH biyiimesi kullanilarak
tahmin edilmistir. Her ne kadar sinirli sayida veri kullaniliyor olsa da yil icinde aciklanan veriler
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etkin bir bicimde kullanildiginda tahmin hatalarinda disis beklenmektedir. Ornegin, Eylil ayinda
ilk iki ceyrege iliskin blylme ve Temmuz ayina iliskin sanayi Uretimi verileri bilgi setinde yer
almaktadir. Aralik ayinda ise ilk tic ceyrek GSYiH biylimesi ve Ekim ayi sanayi tiretimi bilgi setinde
yer alacaktir. Boylece, yil icindeki gerceklesmeler tahminlere tutarli sekilde yansitildiginda tahmin
hatalari dusebilecektir.

Grafik 4.a’dan baslayan dortli panelde 2010-2017 dénemi icin Nisan, Haziran, Eyltl ve Aralk
aylarinda yil geneli biylimesine iliskin yapilan tahminler ve gerceklesmeler sunulmaktadir. Bu
tarihler, ceyreklik frekanstaki GSYiH nin yayimlandigi (veya yayimlanmasini takip eden) aylar
oldugu icin secilmistir. Tahminler ve gerceklesmeler karsilastirildiginda, yilin ikinci yarisinda
tahmin hatalarinin kayda deger sekilde azaldig1 gortlmektedir. Bu cercevede, yil geneli bUyimesi
icin de yargisallik yaninda model bazli tahminlerin gelistiriimesi faydali olabilecektir. Her ne kadar
yil geneli tahminlerinin salt model bazli olmasi beklenmese de tahminlerin veri akisiyla tutarli
olarak giincellenmesi, ekonomik gértinime dair daha saglikl bir muhasebe yapilabilmesini
saglayacaktir.

Grafik 4.a: GSYiH Biiylimesi ve Tahminler (Bir Onceki
Yila Gore Degisim, %)

Grafik 4.b: GSYiH Biiyimesi ve Tahminler (Bir Onceki
Yila Gore Degisim, %)
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Grafik 4.c: GSYiH Biiyiimesi ve Tahminler (Bir Onceki
Yila Gore Degisim, %)
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Grafik 4.d: GSYiH Biiyimesi ve Tahminler (Bir Onceki
Yila Gore Degisim, %)
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Bu kutuda, farkli frekansl verileri kullanarak tahmin yapmaya imkan veren MIDAS yontemi
kullanilarak ceyrekten ceyrege ve yil geneli blylimesi icin elde edilen tahminlerin performansi
incelenmistir. Bulgular, ceyrekten ceyrege blyime tahminlerinde veri akisiyla birlikte daha
isabetli ongoriler Uretilebildigine; ancak tam bilgi setiyle dahi tahmin basarisinda yargisal
degerlendirmelerin dnemine isaret etmektedir. Yil geneli blylime tahminleri icin MIDAS
yontemiyle yilin ikinci yarisinda tahmin hatalarinin azaldigi, dolayisiyla uzun tahmin ufuklarinda

daha yapisal modellere ihtiyac¢ oldugu gorilmektedir.
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